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Modelo:

Una simplificacion de la realidad que se construye para obtener conocimientos sobre
determinados atributos de un sistema fisico, bioldgico, econdmico o social (US-EPA, 2009a).
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Estado de calidad del aire para PMys

2025-08-29 12hr
Direccién de Meteorologia y Evaluacién del Ambiente Atmostférico
Subdireccién de Modelamiento Numérico de la Atmdsfera

- 4 11.55°S
Simulacion: N
11.65°S N
Una simulacion es la aplicacién practica de un modelo, p—
donde dicho modelo (que es una simplificacion de la
realidad) se utiliza para imitar el comportamiento de un 1185°8
sistema bajo ciertas condiciones.
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PM3s: Material Particulado con diametro menor a 2.5 micras

https://www.senamhi.gob.pe/?p=calidad-de-aire-
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Modelos de Calidad del Aire
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Inputs de modelos deterministicos

« VARIABLES METEOROLOGICAS

« TOPOGRAFIA
« USO DE SUELOS

 FUENTE DE EMISION
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Inputs de modelos deterministicos

WRF-ARW Modeling System Flow Chart

WRF Post-
External  po processing WRF-ARW Model Processing &
Data Source s
ystem / ~

Allernative I

i

Obs Oate Ideal Data VAEOR
2D: Hill, Grav,
Standard Squall Line &
3D: Supercell ; LES NCL
Obs Data & Baroclinic Waves
Global: heldsuarez
ARWDpost
OBSGRID WRF-Var [ (@mos/
VissD)
WRF
Terrestrial
Data
A
. WPP
Real Data R —»| (GrADS/
wes > initalization AwwO Ly LA
I A A
Gridded Data: L
NAM, GFS,
RUC, NNRP,
AGRMET(soil
Gridded Data: 0
Biogeic (optional)
Emissions
Data: = )
Chemistry L.
_D:':—-—"'J i
Gridded Data:
= ;
Emissions

— WRF-CHEM



BEAVICID RACIOWAL 8 METEROLOGE
EADATLOG DEL SEALL

Inputs de modelos estocasticos: Redes Neuronales
Artificiales
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Deterministicos Estocasticos
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FUNDAMENTOS DE UNA RED NEURONAL
ARTIFICIAL

* Win - pesos de la red
Cuerpo  u(.) - sumatoria de las sefiales de entrada

ponderadas. ui - valor o estado de activacion
Sinapsis

* f(.) - funcién de salida que transforma el edo.
Actual de activacion en una sefial de salida.

* a; - senal de salida.
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El Perceptron Lineal

 Rosenblatt - 1958.
e Estructura basica:

y(t)= f(zn’ w,.jxj+9)

 donde f(u;) es la funcidn de transferencia escalon
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DATOS DE UNA ESTACION DE CALIDA
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EJEMPLOS
DE APLICACION

REDES-NEURONALES-
ARTIFICIALES

Link: https://github.com/SENAMHI-
SEA/REDES-NEURONALES-
ARTIFICIALES/tree/main
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